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@ Information sémantique Mikolov, Yih, and Zweig 2013
@ Moins de bruit
. . AUNT QUEENS
@ Moins de travail manuel - -7 7 \
. o UNCLE KINGS
o Méthodes génériques Queen aueen
/7 /
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@ Yang, Cui, and Tu 2015
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@ Yang, Cui, and Tu 2015

@ Modélise I'espace des embeddings avec des gaussiennes
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GMNTM

@ Yang, Cui, and Tu 2015
@ Modélise I'espace des embeddings avec des gaussiennes

e EM pour I'apprentissage (lent)
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GMNTM

T

o p(x|A) = Ximy miN (x|pi, Ti)

° p(WI = W|Wifm7 sy Wig, d7 p) o8
exp{cdocument + Cphrase + Z Chistorique + b}
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T

o p(x) = S, N (x|ur, 5)
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exp{cdocument + Cphrase + Z Chistorique + b}
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GMNTM

o p(x|A) = X1y mil (x| i, i)
o p(w; = w|Wi—pm,...,wj_1,d,p) x
exp{cdocument + Cphrase + Z Chistorique =+ b}
@ 2 phases
o Estimer les paramétres
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o p(x|\) = S MmN (x| i, )

° p(WI = W|W,'7m, sy Wig, d7 p) o8
exp{cdocument + Cphrase + Z Chistorique + b}
@ 2 phases

o Estimer les paramétres
o Estimer les facteurs et vecteurs
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GMNTM

-
o p(x|A) =30 miN (x|pi, X7)
o p(WI - W|W,'7m, e Wil d7 p) X
exp{cdocument + Cphrase + Z Chistorique + b}
@ 2 phases
o Estimer les paramétres
o Estimer les facteurs et vecteurs
o Probabilité d'un sujet q(z(k) = y) o m N (vec(k)|py, X))
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GMNTM

-
o p(x|A) = 32—y miN (x|ui, X))
° p(WI = W|W,'7m, sy Wig, d7 p) o8
exp{cdocument + Cphrase + Z Chistorique + b}
@ 2 phases
o Estimer les paramétres
o Estimer les facteurs et vecteurs
o Probabilité d'un sujet q(z(k) = y) o m N (vec(k)|py, X))

Pour prédiction: probabilité du sujet x q(z(w) =y), q(z(p) = y),
q(z(d) =)
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Résultats
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Résultats

GMNTM Topic words LDA Topic Words
god space game key god space year key
jesus orbit play public believe nasa hockey | encryption
christ earth season | encryption jesus research team use
believe solar team security sin center | division des
christian | spacecraft win €SCrow one shuttle league system
bible surface hockey secure mary launch nhl 1sa
lord planet hand data lord station last public
truth mission series privacy would orbit think security
sin satellite | chance | government | christian april maria nsa
faith shuttle nhl nsa accept | satellite see secure
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e Backpropagation (rapide)
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e Backpropagation (rapide)

@ Moins contraint
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e Backpropagation (rapide)

@ Moins contraint

@ Purement génératif
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Figure: Kingma and Welling 2013
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VAE + classes

© Ajouter un chemin pour fa

prédiction de classe
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VAE + classes

© Ajouter un chemin pour fa

prédiction de classe

@ Utiliser la prédiction de classe
durant la reconstruction
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VAE + classes

© Ajouter un chemin pour fa

prédiction de classe

@ Utiliser la prédiction de classe
durant la reconstruction

@ Variables latentes encodent le
style d'écriture
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Figure: Kingma et al. 2014




Conclusion

o Utiliser des embeddings est avantageux
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Conclusion

o Utiliser des embeddings est avantageux
@ Pas (encore) de résultats avec les VAE

@ A suivre. ..
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