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I. Introduction
Le projet ANR Galerie des Festivals

Etude des publics des Festivals :

➔ GECE Cabinet d'études et de sondages : enquêtes public par questionnaires,

➔ CNE-UAPV Centre Norbert Elias : études sociologiques, 

➔ EURECOM: Analyse des images partagées,

➔ LIA-UAPV Laboratoire Informatique d'Avignon : Sciences des données,

➔ SYLLABS : Analyse sémantique.



I. Introduction
Lexiques proposés par sociologues

Auteur
Avignon 
Billetterie
Cour d'honneur 
Ecole du spectateur 
Festival
Festivaliers
Jean Vilar...

Béatrice Macé
Jean Louis 
Brossard
Publics
Numérique
Affiche
Rennes
Punk...

Avignon
Cannes
Cinéma
Cool
Fest
Jazz
Music
Rock...

Listes de mots clés choisi par les sociologues pour réaliser des études et répondre à des hypothèses :



Les plus agréables à vivre :
➢ Berlin, Copenhagen...

Festivals de musique :
➢ Miami, Boom...

Festivals de théâtre :
➢ Edinburgh, Avignon...

Festivals de cinéma :
➢ Hollywood, Cannes...

Thèmes théâtre :
➢ International Theatre
➢ Teatri
➢ Thespian Festival...

Thème de la musique :
➢ musique
➢ historic music
➢ electronic...

Thème du cinéma :
➢ Film
➢ international
➢ showcasing...

I. Introduction
Lexiques issus du WikiPedia
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II. Données Microblogs
A) Structure

ID TWITT

USER

SOURCE

TIME

CONTENT (text) avec Index FULLTEXT

From_user (varchar)

From_user_id (varchar)

Source (varchar)

Profile_image_url (varchar)

Date (date)

Day (enum)

Seconds (int)



II. Données Microblogs
B) InfraStructure

PhpMyadmin Rstudio

MySQL

Word2Vec

R

DBI Système
Python



II. Données Microblogs
C) Visualization relations sémantiques entre termes du lexique 
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III. Plongements
A) Temporels

Mois

Mots clés 147162 twitts comprenant 
“London” en septembre 2015



III. Plongements
A) Temporels

Représentation graphique : ACP



III. Plongements
B. Lexical (Word2Vec)

●  CBOW recherche la 

représentation vectorielle qui 

permet de prédire un mot 

manquant dans context 

donné.

● Skip recherche le modèle qui 

permette de prédire le 

contexte pour un mot ciblé.



III. Plongements
B. Lexical (Word2Vec)

     International.Theatre  Teatri      Garden     jardin     Music    musique   historic.music

Tokyo                     0.7536 1.0200     0.8112     1.0622     0.7884       1.1086          0.9936
Berlin                     0.7033  1.0219     0.7946     1.0450     0.8762       1.0840          0.9401
Vienna                    0.7112 0.9683     0.7804     1.0291     0.8495       1.0236          0.8729  
Copenhagen           0.7427  0.9980     0.8101     1.0137     0.8503       1.0500          0.9324  
Munich                    0.8327 1.0662     0.8608     0.9757     0.9105       1.0021          0.9498

Table des distances cosinus : 1 – cos(u,v)



III. Plongements
B. Lexical (Word2Vec)

Zoom sur la classification 
hiérarchique
réalisée à partir des similarités 
cosinus entre les vecteurs



III. Plongements
C. Hybride

Corpus de 
Twitts

Récupération 
Word2Vec

Similarités 
cosinus

Classification 
hiérarchique

Choix des 
classes

Matrice 
temporelle ACP sur les 

vecteurs clusters 
(somme de leurs 
composantes)



III. Plongements
C. Hybride

Propriété d’additivité

Mathématiquement, si on note RC la fonction de répartition chronologique d’un 
sous ensemble de twitts, pour deux mots A et B on a : 
RC(A ET B) = RC(A) + RC(B) - RC(A INTER B)

La propriété d’additivité que j’ai voulu démontrer pour pouvoir appliquer la 
méthode hybride s’applique si A et B sont distincts, c’est à dire s'ils 
n’apparaissent pas dans les mêmes twitts, car dans ce cas :
RC(A ET B) = RC(A) + RC(B)



III. Plongements
C. Hybride

Résultats



Plongements
C. Hybride

Comparaison

Test de Wilcoxon-Mann-Whitney, test de comparaison de médianes qui 
représente l’équivalent non paramétrique du test de Student sur les 
moyennes : p-value < 2.2*10^-16

Test de Kendall, test non paramétrique de comparaison d’ordonnancement 
qui s'apparente à un test de corrélation : p-value < 2.5*10^-6



V. Conclusion

Réseaux construits par plongements

Hybridation pour détecter des événements diffus

Approches automatiques à partir d’un choix de lexique et d’un corpus

Analyses interactives et incrémentales
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