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a)  Tirage d'une pièce de monnaie:
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Considérons un sous-ensembles  où   est un espace echantillon.

: 

les différents sous-ensemble de  lors du lancement d'un dé:
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Empériquement, si une expérience est continuellement répétée dans exactement

les mêmes conditions, alors pour tout sous-ensemble ,  la proportion du 

temps que le résultat est contenu dans le sous-ens
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emble  tend vers une valeur 

 qui devient constante à mesure que le nombre de répétitions augmente.P E
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Considérons deux sous-ensembles  et  de l'espace echantillon : , .

Nous désirons déterminer la probabilité conditionnelle que le résultat de 
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Probabilité que la carte tirée soit le 10 étant donné que le numero de la carte
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Problème est équivalent à déterminer la probabilité que la carte soit le 10 dans 
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1
Donc =  

6

F

P E F

…

( ) ( )

Pour que la carte tirée soit à la fois dans  (carte est le 10) et dans  (numéro de

la carte est au moins 5), est équivalent à exiger qu'elle soit dans : .

1

10

E F

E EF E

P EF P E

=

= =

( )
6

Également 
10

P F =



{ }

( )

Problème est équivalent à déterminer la probabilité que la carte soit le 10 dans 

l'échantillon : 5, ,10 .

1
Donc =  

6

F

P E F

…

( ) ( )

Pour que la carte tirée soit à la fois dans  (carte est le 10) et dans  (numéro de

la carte est au moins 5), est équivalent à exiger qu'elle soit dans : .

1

10

E F

E EF E

P EF P E

=

= =

( )
6

Également 
10

P F =

( )
( )
( )

1
1 110Ainsi 

66 6
10

P EF
P E F

P F
= = = =



Quand nous procédons à une expérience, souvent nous ne sommes pas intéressés
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Puisque la valeur que prend une variable aléatoire est déterminée par le résultat

d'une expérience, nous pouvons associer des probabilités aux valeurs de la 
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Lorsque la variable aléatoire peut prendre un nombre dénombrable de valeurs,
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Considérons une experience dont le résultat est soit un succès ou un insuccès:

1 si le résultat est un succès

0 si le résultat est un insuccès.

Dénotons la probabi

5.1   Variable aléatoire de Bernoul

l

li

X

X

=

=

( ) ( )

( ) ( )

ité que le résultat soit un succès par  où

0 1.

La fonction de probabilit variable aléatoire de Bernoé de la  est alors:

 0

ull

0 1

1

i

 1

p

p

p P X p

p P X p

< <

= = = −

= = =

Voici 3 exemples de variables aléatoires discrètes qui sont souvent rencontrées.



Considérons une experience où  essais sont complétés indépendemment, chaque 
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Considérons une variable aléatoire  prenant les valeurs discrètes 0,
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Cette variable aléatoire de Poisson joue un rôle très important dans la théorie 

des files d'attente. 
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Considérons maintenant les variables aléatoires pouvant prendre un nombre non 
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